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PUNTOS CLAVE



ÅMinimizar costes de desvío en la predicción de producción

Å Identificar emplazamientos críticos en climas fríos

ÅProteger las turbinas ante vientos extremos de tormenta

PUNTOS CLAVE
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EDPR está presente en14 países, conun portfolio de 12 GW ς4º operador mundial
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APLICACIONES DE APRENDIZAJE AUTOMÁTICO



APLICACIONES DE APRENDIZAJE AUTOMÁTICO

1 2 3

Predicción de la 
producción para el 

día siguiente

Estimación de 
pérdidas de energía 
por hielo en palas

Caracterización de 
vientos extremos de 

tormenta



Objetivo: estimar la energía a inyectar a la red durante el día siguiente (0h ς23h), minimizando el error de predicción

Problema: los modelos meteorológicos tienen una resolución limitada y solo ofrecen predicción de viento en nodos 
discretos de una malla

Solución: aplicamos algoritmos de Aprendizaje Automático para relacionar predicciones históricas de viento (o más 
variables) con la producción real que realmente se registró 

1. Predicción de la producción de parques eólicos



Histórico de 
medidas reales

Machine Learning
Engine

Nodo más 
cercano

AJUSTE(offline)

Histórico de predicción 
de viento 

Nueva predicción de 
viento para mañana

Predicción de producción
P50 + Rango de incertidumbreP50 + Incert.

U(t)
Power(t)

REAL TIME (online)

1. Predicciónde producciónde parqueseólicos

Machine Learning
Engine



Computaciónperiódica(semanal/ mensual) de desvíos

Métricasde error: MAE (error medio absoluto) y BIAS (error sistemático) 

1. Predicciónde producciónde parqueseólicos
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2. Estimación de pérdidas por hielo en palas

Objetivo: Estimar las pérdidas de energía anuales por hielo en palas en plantas ubicadas en climas fríos

Problema: la acreción de hielo en palas es variable y depende de factores ambientales y operacionales de las turbinas

Solución: aplicamos algoritmos de Aprendizaje Automático para predecir eventos de hielo en turbinas a partir de 
variables meteorológicas y eventos de hielo registrados en los SCADA de las turbinas
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Modelosde aprendizajeautomático: Classification Support Vector Machine + Decision trees

Temperaturadel aire
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Eventode hieloen rotor (0 / 1)
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Variables predictoras

2. Estimación de pérdidas por hielo en palas
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2. Estimación de pérdidas por hielo en palas


